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Resumen

Objetivos: Presentar una nueva herramienta basada en el uso de técnicas de inteligencia artificial
(redes neuronales convolucionales, CNN) para la segmentacion automatizada de lesiones de
esclerosis multiple.

Material y métodos: El método desarrollado se basa en una cascada de dos CNN de 7 capas cada
una. La primera CNN estd entrenada para ser mas sensible revelando posibles lesiones focales,
mientras que la seqgunda esta entrenada para reducir el nimero de falsos positivos. El rendimiento
del método se evalud con los 45 casos (T1-w, T2-w, T2-FLAIR) que componen el “MS lesion
segmentation MICCAI2008 challenge”. El modelo se optimizé usando las 20 imagenes de
entrenamiento disponibles, utilizandolo luego para calcular las segmentaciones automaticas en el
resto de imagenes. Ademas, nuestro modelo también se evalu6 en dos conjuntos propios (35 y 25
imagenes respectivamente con T1-w y T2-FLAIR) del mismo centro, donde las méscaras fueron
anotadas semi-automéaticamente por un neuroradiélogo experto.

Resultados: A dia de hoy, el método propuesto encabeza la clasificacion en el MICCAI2008 (12 de
60). En cuanto a los conjuntos de datos propios, el modelo propuesto supera claramente métodos
actuales como LST y SLS, mostrando un aumento significativo en la precision (53% de solapamiento
frente a 33% y 32% en SLS y LST) y una gran correlacion con el volumen esperado de la lesion en T2
(r=0,97).

Conclusiones: Nuestra herramienta es consistente con diferentes modalidades de imagen de

entrada y conjuntos de datos de imagenes, mostrando un aumento significativo en la sensibilidad y
un bajo numero de falsos positivos.
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